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요 약

디지털 패션은 인공지능과 실시간 미디어 기술의 도입을 통해 정적인 의상 이미지에서 시간성과 반응성을

지닌 시각 표현으로 확장되고 있다. 그러나 시간적으로 변화하는 음악 정보를 디지털 의상 이미지와 결합하

는 방법은 아직 충분히 논의되지 않았다. 본 연구는 생성형 AI와 실시간 음악 시각화 기술을 결합하여 음악 

정보를 디지털 의상 이미지로 전환하는 디자인 방법을 제안하고, 그 적용 가능성을 검토하는 데 목적이 있다. 

분석 사례로는 영화 󰡔Interstellar󰡕의 사운드트랙 <S.T.A.Y.>를 선정하였다. 곡은 도입, 전개, 절정, 완화의 네 

구간으로 구분하였으며, 각 구간의 정서적 흐름, 리듬, 음향적 밀도, 주파수, 에너지 특성을 분석하였다. 분석 

결과를 색채, 광원, 형태 변화, 패턴 밀도 등의 시각 요소와 대응시키고, 터치디자이너에서 음악 입력에 반응

하는 실시간 시각 패턴을 구현하였다. 이후 시각화 이미지에서 도출한 형태적 특징과 음악 분석 결과를 프롬

프트로 전환하여 미드저니에 적용하고, 각 구간별 디지털 의상 이미지를 생성하였다. 생성된 의상 이미지는 

터치디자이너에서 구현한 시각 패턴과 합성하여 음악 반응형 디지털 의상 이미지로 제작하였다. 또한 전문가

10명을 대상으로 평가를 실시하였으며, 평가 항목은 음악-AI 의상 연계성, 동적 시각 표현성, 기술 통합 및

혁신성, 디자인 완성도 및 적용 가능성으로 구성하였다. 연구 결과, 음악의 구간별 변화는 색채 변화, 발광 

효과, 형태의 확장과 수축, 패턴 밀도 변화를 통해 의상 이미지 위에 반영되었다. 전문가 평가는 리커트 5점

척도를 기준으로 실시되었으며, 전체 평균은 M=4.35로 나타났다. 특히 기술 통합 및 혁신성과 동적 시각 표

현성이 상대적으로 높은 평균값을 보였다. 본 연구는 음악 분석, 실시간 시각화, 생성형 AI 기반 이미지 생성, 

이미지 합성, 전문가 평가를 하나의 통합적 디자인 프로세스로 구성하였다는 점에서 의의를 가진다. 다만 

본 연구는 특정 음악 사례와 디지털 이미지 차원의 구현에 한정된다. 향후 연구에서는 다양한 음악 장르와

의상 유형으로 분석 범위를 확장하고, 사용자 평가, 실물 의상 제작 및 전시 환경 적용을 함께 검토할 필요가

있다.

주제어 : 음악 시각화, 생성형 AI, 디지털 의상 디자인, 터치디자이너, 미드저니
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Ⅰ. 서 론

디지털 기술의 발전은 패션 디자인이 물리적 

의상 제작에만 머무르지 않고, 컴퓨터 기반의 디

지털 이미지, 가상 의상, 온라인 환경으로 확장되

는 계기를 마련하였다(Baek et al., 2022; Bertola & 

Teunissen, 2018). 이러한 변화 속에서 디지털 패션 

이미지는 고정된 의상 형태를 제시하는 데 그치지 

않고, 색채, 패턴, 실루엣 등 다양한 시각 요소를 

포함하는 표현 영역으로 확장되고 있다. 음악 시

각화(Music Visualization)는 음악 정보를 시각적 형

식으로 변환하여 표현하는 연구 영역으로, 음악 

데이터와 시각 표현 방식의 관계를 다룬다(Lima et 

al., 2021). 음악 정보를 시각 요소로 전환한다는 점

에서 음악 시각화는 디지털 패션 이미지의 시각 

표현 방식을 확장하기 위한 하나의 접근으로 검토

될 수 있다. 패션 분야에서는 음악 시각화 개념을 

현대 패션의 조형 특성 분석에 적용하거나, 음악

을 입력으로 한 패션 디자인 추천 시스템을 메타

버스 환경에서 시도한 연구가 이루어졌으나, 이들 

연구는 주로 정적인 조형 특성 분석이나 기존 의

상의 추천 방식에 한정되어 있어 음악 정보를 바

탕으로 의상 이미지를 직접 생성하고 실시간 시각 

변화를 적용하는 방식은 충분히 다루어지지 않았

다(Delgado et al., 2024; Kim & Kim, 2014, 2016).

한편 생성형 AI(Generative AI)의 발전은 음악 

시각화와 디지털 패션 디자인의 결합 방식을 확장

할 수 있는 기술적 조건을 마련하고 있다. 잠재 확

산 모델과 텍스트 기반 이미지 생성 기술은 언어

적 조건을 시각 이미지로 전환하는 가능성을 넓혔

으며(Ramesh et al., 2022; Rombach et al., 2022), 패

션 디자인 분야에서도 생성형 AI는 콘셉트 발상, 

프롬프트 구성, 이미지 생성 및 결과 선별 과정에 

활용되고 있다(Choi et al., 2023). 이러한 흐름은 음

악 분석에서 도출한 정서, 분위기, 조형 키워드를 

프롬프트로 전환하고, 이를 실시간 음악 시각화 결

과와 결합함으로써 디지털 의상 이미지를 음악의 

시간적 흐름에 반응하는 생성·합성 기반의 시각 

표현으로 확장할 수 있음을 시사한다. 그러나 생성

형 AI 기반 패션 디자인 연구는 주로 텍스트, 이미

지, 스케치 등 시각·언어 입력을 중심으로 이루어

져 왔으므로, 음악과 같은 청각 정보를 디자인 입

력으로 활용하여 의상 이미지의 색채, 광원, 패턴, 

움직임으로 전환하는 적용 연구는 아직 부족하다.

따라서 본 연구는 생성형 AI와 실시간 음악 시

각화 기술을 결합하여 음악 정보를 디지털 의상 

이미지로 전환하는 디자인 방법을 제시하고자 한

다. 이를 위해 한스 짐머(Hans Zimmer)가 작곡한 

영화 󰡔Interstellar󰡕(2014)의 사운드트랙 <S.T.A.Y.>

를 연구 대상으로 선정하고, 곡의 흐름을 도입부, 

전개부, 절정부, 완화부의 네 구간으로 구분하였

다. 각 구간의 음악적 특성을 분석한 뒤, 이를 색

채, 광원, 형태 변화, 패턴 밀도 등의 시각 요소와 

연결하여 터치디자이너(TouchDesigner)를 기반으로 

실시간 음악 시각화를 구현하였다. 또한 음악 분

석 결과와 시각화 이미지에서 도출한 조형적 특징

을 미드저니(Midjourney) 프롬프트에 반영하여 구

간별 디지털 의상 이미지를 생성하고, 이를 실시

간 시각 패턴과 합성하였다. 마지막으로 전문가 

평가를 통해 본 연구에서 제안한 디자인 과정과 

최종 결과의 적용 가능성을 검토하였다. 

Ⅱ. 이론적 배경 및 선행 연구

1. 음악 시각화

1) 음악 시각화의 개념과 발전

음악 시각화는 청각적 음악 정보를 시각적 형식

으로 변환하여 표현하는 작업으로 정의된다. 음높이, 

음색, 정서, 화성, 멜로디, 음악 구조 등 다양한 음악

적 요소가 색채, 형태, 글리프, 입자 등의 시각 요소
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로 변환된다. 초기 연구는 음악의 시간적 구조를 시

각적으로 드러내는 방법을 다양하게 모색하였다. 백

남준의 ｢참여 TV(Participation TV)｣(1963/1998)는 관

객이 입력한 소리를 텔레비전 화면의 시각 패턴으로 

변환함으로써 소리와 영상의 실시간 상호작용 가능성

을 보여주었다(Paik, 1963/1998). Foote(1999)는 자기유

사성 행렬을 통해 음악 안의 반복과 구간 전환 등 

음악 구조를 시각화하였으며, Levin(2000)은 회화적 

인터페이스를 기반으로 소리와 이미지를 동일한 동

적 물질로 다루어 제스처 기반의 실시간 생성 방식을 

제시하였다. Taylor et al.(2006)은 실시간 연주에서 추

출한 음악 특성을 영상, 가상 캐릭터, 몰입형 가상 공

간 등의 반응형 시각 요소에 매핑(mapping)하는 시스

템을 제안하였으며, Perrotin and d'Alessandro(2014)는 

디지털 악기 연주에서 제스처와 음악 파라미터를 시

각적 피드백으로 표현함으로써 관객의 이해와 공연

의 표현력을 높이는 방안을 다루었다.

최근에는 음악 시각화가 크로스모달(cross-modal) 

연구로 확장되고 있다. Su and Ling(2023)은 리듬·

주파수·음량을 선, 색채, 입자, 빛과 음영으로 매핑

하는 터치디자이너 기반 인터랙티브 디자인을 제

안하였고, Reymore and Lindsey(2025)는 실험을 통

해 악기 음색과 색채 사이의 크로스모달 대응 관계

를 분석함으로써 음색 기반 시각 표현에 관한 인지

적 근거를 제공하였다. 인공지능 기술의 도입은 이

러한 흐름을 한층 가속화하였다. Biner et al.(2024)

의 SonicDiffusion과 Xing et al.(2024)의 Seeing and 

Hearing은 확산 모델의 잠재 공간에서 오디오와 시각 

정보를 정렬·생성하는 방식을 제시하였으며, Huang et 

al.(2025)은 음악 정보 검색(MIR), 대규모 언어모델, 

이미지 생성 모델을 통합하여 실시간 오디오 입력으

로부터 의미 있고 오디오에 반응하는 시각화를 구현

하였다. 이상에서 살펴본 음악 시각화 선행 연구의 

음악 요소, 시각 요소 및 시각화 형식은 <Table 1>과 

같이 정리할 수 있으며, 본 연구는 이를 바탕으로 

정서적 흐름, 리듬, 음향적 밀도, 주파수, 에너지를 

주요 음악 분석 요소로 설정하였다.

2) 음악 시각화와 의상 디자인

음악 시각화와 패션 디자인의 결합은 청각적 감

각을 시각적 조형 언어로 전환하려는 관점에서 시

도되어 왔다. Kim and Kim(2014)은 몬드리안 회화

의 조형성과 음악 시각화 표현 특성을 바탕으로 

알렉산더 맥퀸(Alexander McQueen) 2014 S/S(spring 

and summer) 컬렉션을 공간성, 운동성, 중첩성의 

측면에서 고찰하였으며, Kim and Kim(2016)은 칸

딘스키 회화의 음악 시각화 특성을 중심으로 조르

지오 아르마니(Giorgio Armani) 2000 S/S 컬렉션과 

Table 1. 음악 시각화 선행 연구의 음악 요소·시각 요소·시각화 형식.

선행 연구 추출하는 음악 요소 변환된 시각 요소 시각화 형식

Paik (1963/1998) 음향 신호 빛의 선, 패턴 TV 화면, 실시간 인터랙션

Foote (1999) 음향적 유사도, 반복 구조 행렬(matrix), 명도 정적 분석 시각화

Levin (2000) 제스처, 소리 회화적 형태, 동적 물질 실시간 회화적 인터페이스

Taylor et al. (2006) 실시간 음악 특성 영상, 가상 캐릭터 몰입형 가상 공간, 라이브 매핑

Perrotin & d'Alessandro (2014) 제스처, 음악 파라미터 그래픽 표현 공연용 시각적 피드백

Su & Ling (2023) 리듬, 주파수, 음량 선, 색채, 입자, 빛, 음영 TouchDesigner 기반 인터랙티브

Reymore & Lindsey (2025) 음색(timbre) 색채 크로스모달 대응 분석

Biner et al. (2024) 오디오 토큰 이미지 오디오 조건 확산 모델

Xing et al. (2024) 오디오, 영상 영상, 오디오 멀티모달 잠재 정렬·공동 생성

Huang et al. (2025) 실시간 오디오 + 의미 정보 시각 요소, 이미지
AI 기반 실시간 시각화 

(MIR + LLM + 이미지 생성)
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제니(Genny) 2000 F/W(fall and winter) 컬렉션에서 

선, 형태, 색채, 소재가 음악 시각화 특성과 어떻게 

연결되는지를 분석하였다. 이러한 연구는 음악 시

각화를 패션 조형 분석의 틀로 활용했으나 실제 

음악 데이터를 입력값으로 사용하지는 않았다.

음악과 소리를 의상 표현에 직접 활용한 사례도 

있다. Kim et al.(2015)은 대중음악에서 도출한 언

어·형태·색채 이미지를 텍스타일 프린트 패턴 디자

인으로 발전시키는 발상 과정을 제시하였다. Chui 

and Taylor(2012)는 사운드를 패션 디자인에 적용한 

인터랙티브 시스템 연구를 통해 의복이 사회적 상

호작용과 감정 표현의 매체가 될 가능성을 탐색하

고, 사운드 기반 인쇄 패턴을 일러스트레이션 형태

의 컬렉션으로 제시하였다. 그러나 이들 연구는 음

악·소리를 의상에 적용한 의의가 있으나, 음악 데

이터를 실시간 시각화 파라미터로 추출하여 디지

털 의상 이미지의 시각적 변화로 전환하거나 생성

형 AI 기반 의상 생성과 연결하지는 않았다.

이상의 선행 연구를 종합하면, 기존 연구는 정

적인 조형 해석, 텍스타일 패턴 디자인, 사운드 응

용 컨셉 디자인 등에 머물러 있으며, 음악 데이터

를 실시간 입력값으로 활용하여 디지털 의상 이미

지의 색채·광원·패턴 밀도·움직임 변화로 전환하

는 설계 방법은 충분히 다루지 않았다. 

2. 생성형 AI와 패션 디자인

1) 생성형 AI

생성형 AI는 학습 데이터에 내재된 확률 분포

와 패턴을 학습하고, 이를 바탕으로 텍스트, 이미

지, 음악 등 새로운 콘텐츠를 생성하는 인공지능 

기술을 의미한다(Cao et al., 2023). 초기 생성 모델

의 대표적 사례인 적대적 생성 신경망(GAN)은 생

성기와 판별기 간의 적대적 학습 구조를 통해 실

제 데이터와 유사한 새로운 샘플을 생성할 수 있

음을 보여주었다(Goodfellow et al., 2020). 이후 노

이즈 제거 확산 확률 모델(DDPM)은 점진적인 노

이즈 제거와 정제 과정을 기반으로 고품질 이미지 

합성을 가능하게 하였으며, 잠재 확산 모델은 압

축된 잠재 공간에서 이미지를 생성함으로써 계산 

효율성과 고해상도 이미지 생성 가능성을 함께 확

보하였다(Ho et al., 2020; Rombach et al., 2022). 또

한 텍스트–이미지 공동 모델링 프레임워크의 발전
은 언어적 입력을 시각 이미지로 전환하는 조건부 

생성 방식을 확장시켰고, 이를 통해 크로스모달 

콘텐츠 생성의 가능성이 확대되었다. 

디자인 분야에서 생성형 AI의 주요 의의는 의

미 기반 이미지 생성, 결과물의 제어 가능성, 그리

고 인간–기계 공동 창작 과정에서 찾을 수 있다. 

생성 모델의 성능 측면에서도 확산 모델은 지각적 

품질과 이미지 다양성에서 GAN보다 우수한 결과

를 보였으며, DragGAN과 같은 인터랙티브 조작 모

델은 제어점을 기반으로 이미지의 자세, 형태, 구

조를 정밀하게 조정할 수 있는 가능성을 제시하였

다(Dhariwal & Nichol, 2021; Pan et al., 2023). 

2) 생성형 AI를 활용한 패션 디자인 

프로세스

생성형 AI는 의상 디자인 과정에서 창의적 발

상을 시각화하고 다양한 디자인 대안을 탐색하는 

도구로 활용될 수 있으며, 그 일반적 흐름은 개념 

설정, 프롬프트 구성, 이미지 생성 및 비교, 결과 

선별 및 정제의 네 단계로 나눌 수 있다.

첫째, 개념 설정 단계에서는 디자인 주제, 정서 

키워드, 실루엣, 색채, 소재 방향을 정리한다. 이는 

생성형 AI에 입력될 기본 디자인 조건을 설정하는 

과정으로, 텍스트 또는 참고 이미지를 기반으로 

다양한 실루엣과 스타일을 탐색하기 위한 기초가 

된다(Choi et al., 2023).

둘째, 프롬프트 구성 단계에서는 정리된 디자인 

방향을 텍스트와 참고 이미지로 구체화한다. 의상

의 종류, 형태, 질감, 색채, 디테일을 명확히 기술
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함으로써 디자인 의도에 가까운 결과를 얻을 수 

있으며, 텍스트와 스케치를 결합하면 칼라의 형태, 

재단선, 장식 위치 등의 세부 요소까지 조정할 수 

있다(Mantri & Sasikumar, 2023).

셋째, 이미지 생성 및 비교 단계에서는 구성된 

프롬프트를 바탕으로 다수의 의상 이미지를 생성

하고, 실루엣, 패턴, 소재 표현, 색채 구성을 비교

한다. 최근의 다중 모달 생성 방식은 텍스트, 스케

치, 구조 정보를 통합하여 전체 스타일을 합성하

는 방향으로 발전하고 있다(Singh & Patras, 2024).

넷째, 결과 선별 및 정제 단계에서는 생성된 이

미지 중 디자인 콘셉트에 부합하는 결과물을 선별

하고, 필요에 따라 프롬프트를 수정하거나 이미지

를 재생성하여 형태와 디테일을 보완한다. 이러한 

반복적 정제 과정은 생성형 AI를 활용한 디자인 작

업의 핵심으로, 디자이너의 의도와 AI 생성 결과 

사이의 간극을 좁히는 데 기여한다(Jin et al., 2024).

Ⅲ. 연구 방법

1. 연구 설계 및 절차

본 연구는 음악 시각화와 생성형 AI를 결합하

여 음악 정보가 시각 언어로 전환되는 과정을 체

계화하고, 이를 디지털 의상 디자인에 적용하는 

것을 목적으로 한다. 연구 방법은 다음과 같다. 음

악 분석을 통해 시각 요소를 도출하고, 이를 바탕

으로 스타일 방향과 의상 이미지를 설정한 뒤, 실

시간 시각화와 이미지 결합을 통해 최종 결과를 

구현하는 흐름으로 진행하였다. 전체 연구 과정은 

<Figure 1>에 제시하였다.

2. 음악 분석 

본 연구는 영화 󰡔Interstellar󰡕(2014)의 사운드트

랙 중 한스 짐머가 작곡한 <S.T.A.Y.>를 주요 분석 

대상으로 선정하였다. 이 곡은 미니멀한 동기와 

점진적 전개, 저주파 중심의 공간감, 높은 정서적 

긴장도를 특징으로 하며, 영화 서사 속 시간성, 중

력, 상실, 희망의 감정을 청각적으로 형성한다. 선

행 연구에서도 󰡔Interstellar󰡕의 사운드트랙은 복합
적 시간 서사와 정서적 몰입을 강화하는 음악적 

장치로 논의된 바 있어(Akkerman, 2023; Richardson 

et al., 2021), 시간 기반 시각 표현의 분석 대상으

로 적합하다고 판단하였다. 

음악 분석의 기준은 정서적 흐름, 리듬, 음향적 

밀도, 주파수, 에너지의 다섯 차원으로 설정하였다. 

Figure 1. 생성형 AI 기반 실시간 음악 시각화 의상 디자인 연구 흐름도.
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영화음악의 특수한 맥락을 고려하여, 본 연구는 음

악 자체의 구조뿐 아니라 영화의 서사적·정서적 맥

락을 함께 반영하였다. 이에 따라 영화에서 제시되

는 우주적 공간감, 시간 지연, 중력장의 이미지, 상

실과 희망의 정서를 보조적 해석 기준으로 활용하

여 음악적 특성과 정서 키워드를 도출하였다. 분석

은 텍스트 기반 해석 방식으로 진행하였으며, 곡의 

시간적 구조와 음향 변화 양상을 보조적으로 확인

하기 위해 스펙트로그램(Spectrogram) 이미지를 추

출하여 참고하였다. 또한 음악적 특성과 정서 키워

드의 해석에는 오픈AI 챗지피티(OpenAI ChatGPT)

의 맞춤형 GPT인 “Music Master: Song Analysis & 

Composition Insights”를 활용하였다. 분석 결과, 곡

은 시간 흐름에 따라 도입(0:00–1:30), 전개(1:30–
2:50), 절정(2:50–4:00), 완화(4:00–6:30)의 네 구간으

로 구분되었으며, 각 구간의 정서적 흐름, 리듬, 음

향적 밀도, 주파수, 에너지 특성은 <Table 2>와 같

이 정리하였다. 

3. 무드보드 및 스타일 방향 설정

영화 󰡔Interstellar󰡕의 포스터와 주요 장면 이미
지, 우주 공간과 광원 표현이 두드러지는 시각 자

료를 수집하여 무드보드(moodboard)를 구성하였다. 

수집된 이미지에서 원형 구조, 중심 집중형 구도, 

광원의 확산, 깊이감 있는 공간 배치, 어두운 배경

과 발광 요소의 대비와 같은 공통적인 시각 요소

가 확인되었으며, 이러한 요소는 본 연구에서 설

정한 공간성, 긴장감, 미래적 분위기와 연결된다. 

수집된 영화 이미지는 관련 키워드와 함께 미드저

니의 입력 조건으로 사용하여 시각 어휘와 형태적 

방향을 정리한 무드보드로 구성되었다(Figure 2).

색채 설정은 영화 󰡔Interstellar󰡕의 시각 자료와 색
채-정서 관련 선행 연구를 함께 검토하여 이루어졌다. 

색상, 명도, 채도는 감정적 인상과 시각적 선호에 영

향을 미치며(Elliot & Maier, 2014; Ou et al., 2004), 특

히 명도와 채도는 감정 반응 및 각성 수준과 관련되

는 요소로 논의되어 왔다(Valdez & Mehrabian, 1994). 

이에 따라 본 연구는 음악 구간별 정서적 흐름, 에

너지 수준, 명도·채도 단계, 무드보드에서 도출된 

우주적 색채 경향을 기준으로 구간별 대표 색채를 

설정하였다. 도입부는 평온, 공허, 고독과 같이 정

적인 정서와 낮은 에너지 수준이 나타나는 구간으

로, 청록 계열의 중저명도 색상으로 설정하였다. 

전개부는 감정 축적과 에너지 상승이 시작되는 구

간으로, 도입부보다 명도와 채도 단계가 높은 청

보라 계열의 중명도 색상으로 설정하였다. 절정부

는 음향적 밀도와 에너지가 가장 높게 나타나는 

구간으로, 보라 계열의 고채도 색상으로 설정하였

다. 완화부는 에너지가 감쇠하고 잔향과 확산감이 

Table 2. 음악 구간별 주요 음악 요소 특성 분석.

시간 

(분:초)
정서적 흐름 리듬 음향적 밀도 주파수 에너지

0:00 – 1:30
평온, 공허, 고독, 

무력감

극도로 느린 리듬, 

음표 간 긴 간격, 

강한 공간 확장감

낮은 밀도, 성부 

희박, 넓은 공간감

저주파 중심, 

중저주파 울림

저주파 범위 집중, 

전체 에너지 낮음

1:30 – 2:50
감정 축적, 희망감, 

연결감

소폭 가속, 반복 

동기, 전진감

밀도 상승, 

선율·화성 추가

중주파 강화, 선율 

명확화

에너지 점진적 축적, 

중주파 성분 상승

2:50 – 4:00
절정, 폭발, 해방감, 

초월감

리듬 밀집, 반복 

음형 중첩, 강한 

추진력

최고 밀도, 

오르간·현악 중첩, 

음향 확장

중고주파·고주파 

강화, 스펙트럼 확장

에너지 최고조, 극적 

클라이맥스

4:00 – 6:30
감정 회수, 고요, 

해방, 여운

점차 느려짐, 움직임 

약화

밀도 감소, 성부 

축소, 잔향 유지

고주파 감소, 저주파 

잔향

에너지 감쇠, 정적 

마무리
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강조되는 구간으로, 청백 계열의 저채도·고명도 색

상으로 설정하였다. 터치디자이너의 Line MAT RGB 

값은 0–1 범위의 정규화 값으로 입력되므로, 본 연

구에서는 실제 시각화 과정에 적용한 Line MAT 

RGB 값을 제시하였다. 또한 터치디자이너 색상 

설정 화면에서 확인한 색상각(hue angle), 채도, 명

도 값을 함께 제시하였다. 구간별 색상 설정값은 

<Table 3>에 제시하였다.

4. TouchDesigner 기반 실시간 시각화 구현

본 절의 목적은 앞서 분석한 음악의 구간별 특

성을 실시간으로 변화하는 시각 패턴으로 전환하

고, 이를 의상 이미지와 결합할 동적 시각 자료로 

마련하는 데 있다. 이를 위해 음악 신호와 시각 파

라미터의 대응 관계를 설정하였다.

시각화의 기본 구조는 원형·타원형으로 설정하였

다. 무드보드 분석에서는 원형 행성, 궤도형 선 구조, 

중심 집중형 구도, 블랙홀 및 중력장 이미지가 주요 

형태 요소로 확인되었다. 이러한 형태 요소를 바탕으

로 Circle SOP을 사용하였으며, Radius와 Divisions 값

을 통해 형상의 비율과 외곽선 밀도를 제어하였다. 

이에 따라 Radius X=2, Y=6, Divisions=50으로 설정하

여 세로로 확장된 타원형 구조와 부드러운 외곽선을 

구성하였다.

음악 신호는 audioAnalysis CHOP에서 추출하였

다. 저주파(low), 중주파(mid), 고주파(high), 스펙트

럼 중심값(spectralCentroid), 에너지(RMS Power)는 

연속값으로 사용하였고, 킥(kick)과 스네어(snare)는 

박자 감지에 따른 트리거값으로 적용하였다. 각 신

호는 Limit CHOP과 Filter CHOP을 거쳐 값의 변동 

폭과 반응 속도를 조정한 뒤 시각 파라미터에 연

결하였다. 적용 범위는 시각 파라미터 제어를 위해 

조정된 정규화 범위를 의미한다. 색채는 앞서 제

시한 구간별 Line MAT RGB 값을 적용하였다. 광

원 표현은 선과 입자 패턴의 밀도, 중첩 정도, 확

산 범위 변화에 따라 달라지는 발광 강도와 시각

적 확산 효과로 구현하였다. 음악 신호의 변화에 

따라 패턴의 응집, 중첩, 확산 정도가 조정되며, 이

에 따라 구간별 발광 표현의 차이가 나타난다. 각 

입력 신호와 시각 파라미터의 세부 적용 범위 및 

매핑 기준은 <Table 4>와 같다.

Figure 2. Midjourney를 활용한 무드보드 생성 과정.
From online sources and generated using Midjourney; composed by the author. (April 17, 2025)

Table 3. 음악 구간별 대표 색상 설정 기준.

시간

(분:초)
분위기 및 전개 특성 대표 색채

Line MAT

RGB(0-1)
색상각·채도·명도

0:00–1:30 낮은 에너지, 제한된 전개, 정적인 분위기 중저명도 청록색 0.34, 0.58, 0.62 188, 0.45, 0.62

1:30–2:50 점진적 상승, 형태 확장, 긴장 증가 중명도 청보라색 0.37, 0.35, 0.78 243, 0.55, 0.78

2:50–4:00 에너지 집중, 높은 밀도, 강한 긴장 고채도 보라색 0.58, 0.22, 0.86 274, 0.74, 0.86

4:00–6:30 이완, 잔향, 확산 고명도 청백색 0.82, 0.94, 1.00 200, 0.18, 1.00
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이상의 설정을 바탕으로 터치디자이너에서 음

악 반응형 시각화 프로세스를 구성하고, 도입, 전

개, 절정, 완화의 네 구간별 시각 패턴을 캡처하였

다(Figure 3). 구간별 결과는 동일한 타원형 구조를 

기준으로 하되, 음악 신호의 실시간 변화가 앞서 

설정한 매핑 기준에 따라 외곽선 변형, 패턴 밀도, 

입자 흐름, 발광 강도 및 시각적 확산 정도로 전환

되도록 구성하였다. 도입부에서는 음악 신호의 변

화 폭이 상대적으로 작고 에너지 흐름이 완만하게 

나타나, 입자 분포와 외곽선 변형이 제한된 범위

에서 형성되었다. 전개부에서는 에너지와 중주파 

신호의 변화가 점차 확대되면서 타원형 구조의 이

동, 외곽선 변형, 입자 흐름, 패턴 밀도가 도입부보

다 강화되었다. 절정부에서는 에너지, 고주파, 음

Table 4. 음악 시각화 요소와 TouchDesigner 수치 변화 매핑 기준.

요소 입력 신호 변화 위치 적용 범위 수치 변화에 따른 시각화 방식

정서적 

흐름
구간별 정서 단계 Line MAT / RGB <Table 3> 기준값 구간별 대표 색상 적용

리듬
kick Switch TOP / Index 0 또는 1 박자 감지 시 시각 패턴 순간 전환

snare Twist SOP / Strength 0 또는 1 박자 감지 시 비틀림 강도 증가

음향적 

밀도
spectral Centroid Noise SOP / Period -1-1 값이 높을수록 외곽선 변형 간격 조밀화

주파수

low

(20–250 Hz)
Noise SOP / Amplitude 0-1 값이 높을수록 외곽선 변형 폭 증가

mid

(250–2000 Hz)
Noise SOP / Offset 0-1 값이 높을수록 외곽선 변형 위치 이동량 증가

high

(2000–20000 Hz)
Particle SOP / Time Inc 0-1 값이 높을수록 입자 진행 속도 증가

에너지

RMS Power Circle SOP / Anchor U 0-1 값이 높을수록 타원형 구조 기준점 이동량 증가

RMS Power
Transform SOP / 

Uniform Scale
0-1 값이 높을수록 전체 타원형 구조 확대

Figure 3. TouchDesigner를 활용한 음악 반응형 시각 패턴 생성.
Made by the author. (April 10, 2025)
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향적 밀도 관련 신호의 변화 폭이 가장 크게 나타

나 전체 구조의 확대, 입자 진행 속도, 외곽선 변

형 간격의 조밀화가 두드러졌다. 이에 따라 패턴 

중첩, 발광 강도, 시각적 확산 효과가 네 구간 중 

가장 강하게 표현되었다. 완화부에서는 에너지와 

고주파 신호가 점차 감쇠하면서 전체 구조의 확대 

정도와 입자 진행 속도는 줄어들었고, 잔향에 따

른 확산형 흐름이 유지되었다.

이와 같이 구현된 시각화 이미지는 후속 생성

형 AI 의상 이미지 생성 단계의 스타일 레퍼런스

로 활용하였다. 구체적으로 외곽선 변형은 의상 

실루엣과 구조선 설정에, 패턴 밀도는 의상 표면

의 시각적 밀도와 장식 방향 설정에, 입자 흐름은 

형태의 방향성과 동세를 설정하는 기준으로 적용

하였다. 이후 생성된 의상 이미지는 터치디자이너

에서 실시간 시각 패턴과 합성하여, 음악 분석에

서 설정한 색채와 시각화 과정에서 구현한 형태 

변화가 의상 이미지 위에 적용되도록 하였다.

5. 시각화 이미지 기반 의상 이미지 생성 

프롬프트 설계

본 절에서는 앞서 터치디자이너를 통해 구현한 

시각화 이미지의 조형적 특성을 의상 스타일 디자

인 어휘로 전환하고, 이를 생성형 AI 기반 의상 스

타일 이미지 생성을 위한 프롬프트 구성 기준으로 

설계하였다.

키워드 도출은 다음과 같이 진행하였다. 먼저 

각 음악 구간을 대표하는 시각화 이미지를 선정하

고, 외곽선 변형, 확장감, 응집감, 입자 흐름, 유동

감 등을 중심으로 형태적 특징을 검토하였다. 다

음으로 이러한 시각적 특징을 의상 스타일 이미지 

생성에 적용할 수 있도록 실루엣, 구조, 볼륨, 패

널, 레이어링 등의 디자인 어휘로 전환하였다. 최

종 키워드는 음악 분석 결과, 시각화 이미지, 무드

보드의 스타일 방향을 함께 검토하여 확정하였다. 

프롬프트는 공통 조건과 구간별 형태 조건으로 

구성하였다. 공통 조건은 네 구간 의상 이미지의 

형식적 일관성을 유지하고, 후속 단계에서 실시간 

시각 패턴이 의상 표면에 명확하게 합성될 수 있

도록 설정하였다. 이에 따라 두꺼운 무광 백색 면

직물, 매끄러운 무광 표면, 무늬와 주름이 없는 조

건, 무채색 색상 구성, 미래적 미니멀리즘 스타일, 

전신 정면 구도, 밝은 회색 배경, 부드러운 스튜디

오 조명, 검정 앵클부츠를 공통 조건으로 포함하

였다. 특히 백색 면직물과 무늬가 없는 표면 조건

은 이후 터치디자이너 시각 패턴의 색채와 광원 

효과가 의상 표면에 선명하게 드러나도록 하기 위

한 중립적 표면 조건으로 설정하였다.

구간별 형태 조건은 각 음악 구간의 시각화 이미

지에서 나타난 확장, 응집, 흐름, 구조적 긴장의 차

이를 기준으로 도출하였다. 공통 조건과 구간별 형

태 키워드는 <Table 5>와 같다. 이와 같이 도출한 

키워드는 미드저니 입력 프롬프트에 반영하였다.

Table 5. 음악 구간별 의상 형태 키워드.

시간대 시각적 특징 디자인 키워드

0:00–1:30
작은 원형 입자의 분산, 낮은 밀도, 

제한된 확산, 단일 타원형으로의 수렴

high-collar wrap coat, layered front structure,

 minimal futuristic silhouette, vertical line

1:30–2:50
타원형 구조의 확대, 외곽선 변형 증가, 

중심 응집과 주변 확산, 유동적 흐름

sleeveless hooded A-line dress, smooth panel composition, 

enveloping upper form, soft expansion

2:50–4:00
강한 외곽선 왜곡, 수직적 확장, 

높은 에너지, 선명한 구조감

long A-line dress, precise panel layout, architectural silhouette, 

minimal vertical seam lines

4:00–6:30
확장 구조의 재정리, 교차형 선 구조, 

잔여 흐름, 안정적 수렴

sculptural wrap dress, X-shaped panel structure, 

geometric silhouette, overlapping front panels
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Ⅳ. 연구 결과 및 논의

1. 생성형 AI 기반 의상 이미지 생성

의상 이미지 생성에는 미드저니를 활용하였다. 

생성 조건은 Midjourney V7 모델, raw mode, 화면 

비율 2:3, seed 1234로 설정하였다. 도입부, 전개부, 

절정부, 완화부의 네 구간별 프롬프트를 적용하여 

각 구간별 20장씩, 총 80장의 의상 이미지를 생성

하였다. 

생성된 이미지는 이미지 품질과 프롬프트 일치

성을 중심으로 비교·검토하였다. 이미지 품질에서

는 인체가 전신 정면 구도로 온전하게 표현되었는

지, 얼굴과 의상 형태가 명확하게 식별되는지, 이

미지의 해상도와 선명도가 충분한지, 의상이 착용 

가능한 구조로 보이는지를 기준으로 하였다. 프롬

프트 일치성에서는 각 구간별로 설정한 의상 유형, 

실루엣, 구조 요소가 생성 이미지에 반영되었는지

를 확인하였다. 또한 후속 단계에서 실시간 시각 

패턴을 합성할 수 있도록 의상 표면이 과도한 문

양이나 장식 없이 정리되어 있는지를 함께 검토하

였다. 최종 이미지는 위 기준을 충족하면서 각 구

간의 형태적 차이가 명확하게 드러나는 결과를 중

심으로 선정하였으며, 도입부, 전개부, 절정부, 완

화부에 대응하는 네 가지 의상 이미지를 정리하였

다. 구간별 의상 이미지 생성 방향은 <Table 6>과 

같으며, 선정된 이미지는 이후 실시간 시각화 결

과를 결합하기 위한 기준 이미지로 활용하였다. 

Table 6. 음악 구간별 의상 이미지 생성 프롬프트 및 결과.

시간대 prompt 의상 이미지

0:00–1:30

full-body front view fashion model wearing a high-collar structured 

wrap coat with layered construction, made from thick matte white 

cotton fabric, smooth matte surface, no pattern, no wrinkles, paired 

with black ankle boots, light gray background, soft studio lighting, 

futuristic minimalist style
Figure 4. 도입부 의상 이미지.

Screenshot by the author.
(April 12, 2025)

1:30–2:50

full-body front view fashion model wearing a sleeveless hooded 

A-line dress with structured silhouette and smooth panel construction, 

made from thick matte white cotton fabric, smooth matte surface, no 

pattern, no wrinkles, paired with black ankle boots, light gray 

background, soft studio lighting, futuristic minimalist style
Figure 5. 전개부 의상 이미지.

Screenshot by the author.
(April 12, 2025)

2:50–4:00

full-body front view fashion model wearing a long A-line dress with 

precise panel construction and architectural silhouette, made from 

thick matte white cotton fabric, smooth matte surface, no pattern, no 

wrinkles, paired with black ankle boots, light gray background, soft 

studio lighting, futuristic minimalist style
Figure 6. 절정부 의상 이미지.

Screenshot by the author.
(April 12, 2025)
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2. 의상 이미지와 동적 패턴 결합

본 절에서는 생성형 AI를 통해 제작한 의상 이

미지와 터치디자이너에서 구현한 실시간 시각 패

턴을 결합하였다. 이 과정은 정적인 의상 이미지

에 음악 입력에 따라 변화하는 시각 패턴을 중첩

하여 의상 이미지 위에서 색채와 형태 변화가 나

타나도록 구성하였다. 

결합 작업은 터치디자이너 환경에서 진행하였

다. 먼저 Movie File In TOP을 통해 생성형 AI 의

상 이미지를 불러오고, Level TOP을 사용하여 이

미지의 기본 밝기와 대비를 조정하였다. 이후 실

시간 시각 패턴을 별도의 영상 입력으로 연결하고, 

Transform TOP을 통해 패턴의 위치와 크기를 의상 

이미지의 실루엣 영역에 맞게 조정하였다. 최종적

으로 Composite TOP을 사용하여 의상 이미지와 시

각 패턴을 합성하였다. 합성 과정에서는 패턴의 

중심, 확산 범위, 밝기, 대비를 조절하여 시각 패턴

이 의상 실루엣 내부에 통합되고, 음악의 흐름에 

따른 색채와 형태 변화가 의상 이미지 위에 드러

나도록 하였다. 생성형 AI 의상 이미지와 실시간 

시각 패턴의 결합 과정은 <Figure 8>과 같다. 

위의 결합 과정을 통해 생성형 AI 의상 이미지 위

에 실시간 시각 패턴을 적용한 최종 음악 반응형 

의상 이미지를 제작하였다. 최종 결과는 <Figure 9>

와 같이 도입부, 전개부, 절정부, 완화부의 네 구간

별 이미지로 제시하였다. 도입부는 청록 계열의 

제한된 발광과 랩(wrap) 코트형 실루엣으로 구성

시간대 prompt 의상 이미지

4:00–6:30

full-body front view fashion model wearing a sculptural wrap dress 

with X-shaped panel construction and geometric silhouette, made 

from thick matte white cotton fabric, smooth matte surface, no 

pattern, no wrinkles, paired with black ankle boots, light gray 

background, soft studio lighting, futuristic minimalist style
Figure 7. 완화부 의상 이미지.

Screenshot by the author.
(April 12, 2025)

Figure 8. 음악 시각화와 디지털 의상 이미지의 결합.
Made by the author. (April 20, 2025)
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하였으며, 전개부는 청색·청자색 계열의 발광 확

대와 민소매 후드형 A라인 드레스의 패널 구조로 

나타냈다. 절정부는 보라·자주 계열의 강한 발광

과 긴 A라인 드레스의 구조적 실루엣을 중심으로 

제시하였고, 완화부는 청백 계열의 완화된 색채와 

랩 드레스의 교차형 패널 구조로 정리하였다. 이 

과정에서 음악 구간별 특성은 의상 형태, 색채, 광

원, 표면 시각 패턴을 조합하는 기준으로 활용되

었다.

3. 전문가 평가

본 연구에서 제안한 음악 기반 생성형 AI 의상 

디자인 프로세스와 최종 결과물의 적용 가능성을 

검토하기 위해 전문가 평가를 실시하였다. 평가자

는 패션 디자인, 디지털 패션, 미디어아트 분야의 

교수 및 석·박사 과정 연구자 10명으로 구성하였

다. 평가는 음악-AI 의상 연계성, 동적 시각 표현

성, 기술 통합 및 혁신성, 디자인 완성도 및 적용 

가능성의 네 차원에 대해 차원당 4문항씩 총 16문

항을 5점 리커트 척도(Likert scale)로 측정하였다. 

전체 문항의 Cronbach’s α는 .967, 차원별 신뢰도

는 .833–.899로 모두 .80 이상으로 나타나 평가 도

구의 내적 일관성이 확인되었다(Table 7).

전문가 평가 결과 전체 평균은 M=4.35로 확인

되었다. 차원별로는 기술 통합 및 혁신성이 M=4.62

로 가장 높았고, 동적 시각 표현성은 M=4.55로 뒤

를 이었다. 세부 항목에서는 미드저니와 터치디자

이너 결합의 적합성이 M=4.70, 창의적 디자인 접

근이 M=4.80으로 상대적으로 높은 평균값을 보였

다. 이는 생성형 AI와 실시간 음악 시각화를 결합

한 디자인 전개 방식이 기술 통합과 표현 방식 측

면에서 비교적 높게 평가되었음을 의미한다.

음악-AI 의상 연계성은 M=4.18, 디자인 완성도 

및 적용 가능성은 M=4.05로, 다른 두 차원에 비해 

상대적으로 낮은 평균값을 보였다. 음악-AI 연계

성의 세부 항목에서는 음악 분석부터 생성 프로세

스까지의 일관성이 M=4.80, 음악 에너지의 형태·

실루엣 반영이 M=4.40, 음악 정서의 색채 반영이 

M=4.00으로 집계되었다. 이는 음악 분석 결과가 

색채, 형태, 실루엣 등 의상 이미지 요소로 전환되

는 과정이 일정 수준에서 타당하게 평가되었음을 

보여준다. 다만 음악 구조와 시각 흐름의 연결성

은 M=3.50으로 가장 낮은 평균값을 보였다. 이는 

Figure 9. 음악 구간별 시각 패턴이 적용된 디지털 의상 이미지 결과.
Made by the author. (April 20, 2025)

Table 7. 전문가 평가 차원별 신뢰도 및 기술통계.

평가 차원 Cronbach’s α 평균(M) 표준편차(SD)

음악-AI 의상 연계성 .868 4.18 0.46

동적 시각 표현성 .899 4.55 0.44

기술 통합 및 혁신성 .896 4.62 0.43

디자인 완성도 및 적용 가능성 .833 4.05 0.48

전체 .967 4.35 0.44
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음악 구조의 시간적 전개가 시각 패턴 변화로 이

어지는 논리와 매핑 기준을 보다 명확히 제시할 

필요가 있음을 보여준다. 또한 색채, 광원, 형태, 

패턴 밀도와 같은 시각 요소가 음악 신호의 변화

와 어떠한 기준으로 연결되는지에 대한 설명을 정

교화할 필요가 있음을 시사한다.

디자인 완성도 및 적용 가능성의 세부 항목에

서는 방법론으로서의 활용 가치가 M=4.30, 미디어

아트·공연·영상 분야로의 확장성이 M=4.10, 디지

털 패션쇼·전시 적용 가능성이 M=4.00으로 확인되

었다. 이는 본 연구 결과물이 디지털 패션쇼, 전시 

환경, 3D 의상 디자인 등으로 확장될 가능성을 지

니고 있음을 보여준다. 한편 최종 의상 이미지의 

심미성은 M=3.80으로 상대적으로 낮은 평균값을 

보였다. 이는 최종 디자인의 조형적 완성도와 다

양성 측면에서 추가 보완이 필요함을 의미한다. 

특히 구간 간 비교를 위해 미드저니 프롬프트에서 

백색 광목, 무채색, 전신 정면 구도 등 공통 조건

을 유지하였기 때문에 실루엣 차이는 확인되었으

나 복종 다양성은 제한적으로 나타났다. 또한 터

치디자이너 시각화는 단일 타원형 구조를 기본 형

상으로 사용하였기 때문에 형태 변화가 설정된 파

라미터 범위 안에서 이루어졌고, 이로 인해 패턴

과 형태 전개의 다양성이 제한된 것으로 해석된다.

개방형 응답에서도 유사한 의견이 확인되었다. 

전문가들은 음악과 의상 이미지의 감성적 연결(3

건), 기술 통합의 창의성(2건), 통합적 디자인 접근

(2건), 기존 디지털 패션 작업과의 차별성(2건)을 

본 연구의 강점으로 평가하였다. 특히 음악의 정

서와 시간적 흐름을 색채, 광원, 형태 변화로 전환

하여 동적 패션 이미지로 확장한 점이 주요 강점

으로 언급되었다. 보완 방향으로는 다양한 음악 

장르 및 사례로의 검증 확대(3건), 매핑 기준의 명

확화(3건), 실제 적용 가능성 검토(2건), 기술적 정

밀도 보완(2건)이 제시되었다. 매핑 기준의 명확화

는 음악 구조와 시각 흐름의 연결성 항목이 낮게 

평가된 결과와 연결되며, 색채·광원·형태·패턴 밀

도의 수치 기반 대응 기준을 보다 구체화할 필요

가 있음을 보여준다. 또한 기술적 정밀도 보완에 

관한 의견은 실시간 반응성과 패턴·디테일 표현의 

정교화 필요성과 관련되며, 앞서 언급한 조형적 

다양성의 제약과도 연결된다. 따라서 후속 연구에

서는 음악-시각-의상 요소 간 매핑 기준을 정교화

하고, 다양한 음악 및 디자인 조건에서 결과물의 

다양성과 실제 적용 가능성을 추가 검토할 필요가 

있다.

Ⅴ. 결 론

본 연구는 생성형 AI와 실시간 음악 시각화 기

술을 활용하여 음악 정보를 디지털 의상 이미지로 

전환하는 디자인 방법을 제안하였다. 연구 과정에

서는 영화 󰡔Interstellar󰡕의 사운드트랙 <S.T.A.Y.>를 

분석 대상으로 설정하고, 음악 분석 결과를 실시간 

시각화, 생성형 AI 기반 의상 이미지 생성, 이미지 

합성 과정에 단계적으로 적용하였다. 이를 통해 음

악의 정서적 흐름과 시간적 변화가 색채, 광원, 시

각 패턴, 의상 형태가 결합된 음악 반응형 디지털 

의상 이미지로 전환될 수 있음을 확인하였다. 

연구 결과, 음악 구간의 변화는 디지털 의상 이

미지 위에서 색채 변화, 발광 강도 변화, 시각 패

턴의 확장과 수축, 패턴 밀도 변화로 나타났다. 색

채는 각 구간의 정서적 흐름, 무드보드의 색채 특

성, 실시간 시각화 결과를 바탕으로 설정하였으며, 

구간별 대표 색상을 RGB 기준값으로 명시하였다. 

광원, 시각 패턴의 형태, 패턴 밀도 변화는 오디오 

신호별 적용 범위와 파라미터 변화 기준에 따라 

조정하였고, 이러한 기준은 실시간 시각 패턴 제

작, 의상 이미지 생성 프롬프트, 최종 이미지 합성 

과정에 연속적으로 적용되었다. 전문가 평가 결과, 

전체 평균은 M=4.35로 나타났으며, 기술 통합 및 
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혁신성과 동적 시각 표현성이 상대적으로 높게 평

가되었다. 이는 생성형 AI와 실시간 음악 시각화 

기술의 결합이 디지털 의상 이미지의 표현 방식을 

확장하는 데 활용될 수 있음을 보여준다. 반면 음

악 구조와 시각 흐름의 연결성은 상대적으로 낮게 

평가되어, 음악-시각-의상 요소 간 매핑 기준을 보

다 구체화할 필요가 있음을 시사한다.

본 연구의 의의는 음악 분석, 실시간 시각화, 생

성형 AI 기반 이미지 생성, 이미지 합성, 전문가 

평가를 하나의 디자인 절차로 구성하였다는 점에 

있다. 또한 색채, 광원, 시각 패턴의 형태, 패턴 밀

도와 같은 디자인 관련 요소를 음악 분석 결과 및 

오디오 신호 변화와 연결하고, 구간별 대표 색상

값과 파라미터 적용 기준을 함께 제시함으로써 음

악 정보가 디지털 의상 이미지의 시각 요소로 전

환되는 과정을 단계별로 정리하였다. 이는 음악 

시각화와 생성형 AI를 디지털 패션 디자인 과정에 

연계하는 하나의 방법적 사례에 해당한다.

다만 본 연구는 <S.T.A.Y.>라는 특정 음악 사례

를 중심으로 진행되었기 때문에, 다양한 음악 장

르와 의상 유형에 대한 적용 가능성은 후속 연구

에서 검토될 필요가 있다. 또한 구간 간 시각 변화

를 일관되게 비교하기 위해 미드저니의 공통 프롬

프트 조건과 터치디자이너의 단일 타원형 시각화 

구조를 유지하였다. 이에 따라 색채, 광원, 패턴 밀

도, 시각 패턴의 형태 변화 차이는 확인할 수 있었

으나, 최종 결과물의 복종 및 조형적 다양성은 제

한적으로 나타났다. 후속 연구에서는 기본 시각화 

형상, 프롬프트 조건, 의상 실루엣과 구조적 디테

일을 다양화하여 결과물의 디자인 전개 범위를 확

대할 필요가 있다. 아울러 본 연구의 최종 결과물

은 디지털 이미지 차원에서 제시되었으므로, 실물 

의상 제작으로 확장할 경우 소재의 표면 특성, 조

명 및 투사 조건, 전시 공간 구성을 함께 고려해야 

하며, 전문가 평가에 더해 일반 사용자와 관람자 

반응을 포함한 평가가 병행될 필요가 있다.
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Abstract

Digital fashion is evolving from static garment imagery toward temporal and responsive visual expression, yet 

approaches to integrating dynamic musical information with garment images have received limited attention. This study 

proposes a method combining generative AI with real-time music visualization and examines its applicability. The 

soundtrack S.T.A.Y. from Interstellar was divided into four sections: introduction, development, climax, and relaxation, 

and analyzed in terms of emotional flow, rhythm, acoustic density, frequency, and energy. These characteristics were 

mapped to color, luminous effects, form transformation, and pattern density, and then implemented as music-responsive 

patterns in TouchDesigner. The results were translated into Midjourney prompts to generate garment images for each 

section, which were subsequently composited with TouchDesigner patterns. Ten experts evaluated music-AI garment 

connectivity, dynamic visual expressiveness, technological integration and innovation, and design quality and applicability 

using a 5-point Likert scale. Musical changes were reflected through variations in color, light, form expansion and 

contraction, and pattern density. The overall mean score was M=4.35, with technological integration and innovation 

and dynamic visual expressiveness receiving the highest ratings. This study presents an integrated process linking music 

analysis, visualization, AI image generation, compositing, and expert evaluation. Future research should extend this 

approach to broader genres, garment types, user evaluation, physical production, and exhibition applications.

Key words : music visualization, generative AI, digital garment design, TouchDesigner, Midjourney


